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RESUMEN 
 

Esta investigación aborda una de las tantas problemáticas del sector salud en Colombia, 

que se relaciona con el aumento de los casos de la enfermedad renal crónica y el alto costo 

para el sistema de salud. Además, destaca la falta de análisis de datos eficaz en el país, 

con escaso uso de técnicas de Machine learning o algoritmos de aprendizaje automático. 

 

Para abordar estas deficiencias en el sistema de salud, primero se obtuvieron los datos de 

una institución prestadora de Salud (IPS) y se sometieron a un proceso exploratorio de 



 información. Durante la preparación de los datos, se llevaron a cabo procesos de selección, 

limpieza y transformación para garantizar la calidad de los datos para su posterior análisis 

mediante técnicas de minería de datos y algoritmos computacionales. Se utilizó la 

metodología CRISP-DM, que proporciona un enfoque completo y detallado para el proceso 

de minería de datos, y la distribución Anaconda de Python, una herramienta ampliamente 

utilizada para algoritmos de Machine learning. 

 

El entrenamiento del modelo propuesto y diferentes modelos utilizaron un dataset 

supervisado dividido en un 70% para entrenamiento y el 30% para pruebas, además se usó 

un análisis de datos exploratorio para así conocer a detalle las características de las 

variables entregadas por la ips. 

 

La métrica para determinar cuál es el más optimo es la exactitud y la exhaustividad donde 

vemos que el modelo tiene un mejor rendimiento comparado diferente algoritmos de 

machine learning, 

Dicha comparación define que el modelo propio es más exacto al momento de predecir la 

enfermedad renal crónica. 

 

El análisis revela que las fechas impactan en todo el  proceso, se encontraron diferencias 

significativas en los registros entre los distintos centros de atención de la IPS Previsalud, 

sobre todo dependiendo de los municipios y departamentos a los que están vinculados los 

usuarios objetos de dicha investigación. 



 También se concluyó que los procedimientos, laboratorios y signos vitales en el rango 

analizado representaron un porcentaje mayor en comparación con las consultas, 

hospitalizaciones y emergencias en el sector salud colombiano. 

Además, la cantidad de consultas está relacionada con la calidad del rendimiento promedio, 

por lo que se convierte en un factor importante tanto en este estudio como en futuros 

análisis. 

No se encontró una correlación significativa con las variables de grupo étnico y género. 

Aunque los datos entregados no contaban la calidad deseada, se puede afirmar que el 

resultado de esta investigación es adecuado para los objetivos de negocio. Es importante 

destacar que esta investigación seleccionó con un doble propósito: establecer relaciones 

entre las variables y predecir la ocurrencia de la enfermedad renal crónica. Dado que el R2 

es aproximadamente el 0.93, se considera un nivel alto de confiabilidad en comparación 

con la línea base. 

Esta investigación puede implementarse de manera sencilla en cualquier proveedor de 

servicios en la nube. Para ilustrar este punto, se realizó una implementación básica de este 

modelo en Microsoft Azure Machine learning studio, que permite acceder al modelo a través 

de un servicio web. Utiliza las variables de entrada indicadas en el primer modelo de este 

trabajo y genera el pronóstico de la enfermedad renal crónica. 
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