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RESUMEN

Se propone la implementacion de un sistema de informacion como
herramienta Util y practica de recomendacién, mediante un modelo de
integracion, entre analisis de series de tiempo, sistema multi-agentes y
métodos de red neuronales, que se aproximen a predecir el comportamiento
del mercado financiero, para que los inversionistas puedan decidir donde

invertir su dinero en determinado momento.

Los resultados obtenidos muestran que los parametros relacionados con la
informacién tienen un significativo impacto para la prediccion de las variables
y de esta manera poder advertir la evolucion y el comportamiento de valores
futuros de las acciones, para lo cual se hace uso de mdaltiples tecnologias y
lenguajes de programacion, que permiten la integracion de los agentes y la red

neuronal. En general, el objetivo del presente trabajo es ofrecer una sugerencia



sobre el comportamiento de cada una de las acciones, basandose solo en datos
cuantitativos, como resultado de un proceso coordinado por agentes
inteligentes que cumplen determinadas tareas, los cuales se comunican con
una plataforma de redes neuronales inteligentes, y con un sistema de base de

datos.

Para el estudio e implementacion del sistema, se analizo cada accion desde un
enfoque de series de tiempo, con el fin de modelar su comportamiento.
Posteriormente se utilizd una sencilla arquitectura multi-agente y un modelo
de red neuronal para el prondstico de las acciones, tomando como referente
los movimientos de Ecopetrol, Grupo Sura, Grupo Argos, Grupo Aval y
Bancolombia, de las cuales se toma los precios de cierre diarios en los Ultimos
seis meses, determinando el posterior analisis estadistico a través de series de

tiempo.

En la primera seccion del articulo, se modelan los datos de las acciones
con el modelo Autorregresivo Integrado de Media Movil (ARIMA), En la
segunda seccion se organiza y representa la arquitectura del modelo
propuesto, Posteriormente en la seccion tres, se realizan los ejercicios de

prediccion y comparacion.
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